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conjunto de herramientas que nos ayudan a procesar el
texto para hacer mas facil la comprension del lenguaje
humano hacia la maguina y que ésta pueda entonces
hacer un trabajo de clasificacion certero.

Una solucion a este problema pueden ser los clasificado-

/9 res lineales, que también son un buen punto de partida
para la clasificacion de texto, donde destaca su simplici-
dad vy su gran potencial para trabajar con grandes canti-
dades de texto.

En este trabajo se presenta una propuesta de un diseno
. y desarrollo de una herramienta de software que per-
—rt mite clasificar textos digitales segln el topico principal
e del mismo. Para lograrlo se vectorizaron dos datasetsy
se entrenaron diversos algoritmos de machine learning
para que eventualmente se pudieran clasificar textos
nuevos (nunca antes vistas por el algoritmo). Mediante
la implementacion de diversos algoritmos de clasifica-
cion se dio robustez al software para que pudiera reali-
zar la categorizacion con el mejor conjunto de parame-

tros para el algoritmo que mejor generalizo.

Se utilizaron datasets de gran relevancia para esta in-
vestigacion, como lo es el dataset Reuters-21578, una
coleccion de noticias de 1987, siendo constantemente
corregido v mejorado significativamente; asi como el
dataset de IMDB, con mas de 50 mil documentos con
resenas de peliculas.
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Tecnologias

Para poder procesar un dataset textual es necesario
convertir "los datos a un lenguaje que una computa-
dora pueda comprender”. Con esto en mente se optd
por una téecnica relativamente novedosa como son
los vectores de palabras con el algoritmo word2vec
(Skip-gram) en su implementacion en Gensim para el
lenguaje de programacion Python. Se entrenaron dos
vacabularios (uno para cada dataset) y asi poder obte-
ner los vectores de cada palabra utilizando los para-
metros. Posterior a este paso, fue necesario obtener
una representacion de los documentos completos
a clasificar. Para este proceso se tomd como base el
concepto de que un documento puede ser expresado
como la adicion de sus palabras.

Para abtener un valor de importancia por palabra en
cada texto se utilizo el valor estadistico conocido como
tf-idf (term frequency - inverse document frequency).
Este valor se obtiene al contar la aparicion de cada tér-
mino por documento y por dataset. De esta manera,
una palabra que aparece en un documento tiene una
relevancia para la actividad de clasificar, sin embargo,
se debe calcular un valor de desfase (offset) para tér-
minos que aparecen de manera regular en todo el da-
taset pero que tiene poco pader clasificador (articulos,
pronombres, entre otros).
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Figura 2. Formula para la obtencion de la medida nu-
mérica que expresa cuan relevante es una palabra
para un documento en una coleccion.

Una vez abtenidaos los vectares para cada documen-
to por medio del método previamente explicado, se
alimentaron a cuatro distintos clasificadores: Red
Neuronal Recurrente (LSTM) Support Vector Machi-
ne (SUM) Extra Trees (ET)y Random Forest (RF) im-
plementados en la libreria de Machine Learning para
Python Scikit-Learn.
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Figura 3. Tabla con resultados de la experimentacion en cuestion.
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